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lä

tt
en

b
zw

.
V
er

-

w
is
ch

en
d
es

B
il-

d
es

E
rk

en
n
u
n
g

vo
n

B
ild

b
er

ei
ch

en

m
it

st
ar

ke
n

Ä
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fü
h
ru

n
g

5

W
a
s

ze
ic

h
n
e
t

e
in

e
K

a
n
te

im
zw

e
id

im
e
n
si
o
n
a
-

le
n

B
il
d

a
u
s?

B
et

ra
ch

tu
n
g

d
er

1.
u
n
d

2.
p
ar

ti
el

le
n

A
b
le

it
u
n
ge

n

U
n
iv

e
r
s
it
ä
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fü
r

d
en

G
ra

d
ie

n
te

n
:

∇
f
(x

,y
)

=

 

∂
f

∂
x
(x

,y
)

∂
f

∂
y
(x

,y
)

 

≈
−

1 2

 

f
(x

−
1,

y
)
−

f
(x

+
1,

y
)

f
(x

,y
−

1)
−

f
(x

,y
+

1)

 

U
m

d
as

B
ild

ra
u
sc

h
en

zu
re

d
u
zi

er
en

,
b
er

ec
h
n
en

w
ir

d
en

G
ra

d
ie

n
te

n
ü
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fü
r

je
d
es

P
ix

el
∇

2
f
(x

,y
)

u
n
d

fü
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